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variabile

binomiale negativa
X = {k,k+1,k+2,…} 

generalizzazione della variabile geometrica, e vale per un k-esimo successo, non per il primo 

(come era nella geometrica)
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variabile

di Erlang
generalizzazione della variabile esponenziale, e vale per la k-esima manifestazione del fenomeno, con l’attesa espressa da una durata di tempo
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